Cviceni 4 — Simulace diskrétniho modelu

P¥iklad 1: Diskrétni model
s alternativnim rozdé&lenim

f()’tW)ta @) = f()’t|)’t—1, ut, @)
—_—— ——
tabulka o

¥y = [yr—1 ut]', © — pravdépodobnosti
N——

data parametry

Generovani dat

(rand(1,1, 'uniform’) > p) 41

hodnota mezi 0 a 1
T nggo F

yr €{1,2}, ur € {1,2}

Yt
" 1 2
vie1=1u=1| 0.48 | 0.52
vie1=1u =2 | 049 | 0.51
Yi—1 =2,ur =1 || 0.53 | 0.47
Yi—1 =2,ur =2 || 0.51 | 0.49

Dimenze
Pocet parametri
Generovani dat z modelu

Neurcity vs. deterministicky
model

1 nebo 2 s pravd&p. p pro 1

Viz programy pro cviéeni 4




Simulace modelu s kategorickym rozdélenim

Yt € {1, 2, 3}
Ptiklad 2: Diskrétni model Vi 1 5 3
s kategorickym rozdé&lenim Py
£ ), . yi—1 =11 0.15] 0.75 | 0.1
(VelYe,©), Y=yt ve1=2] 020107
@ Dimenze yei—1 =3 0.8 | 0.15 | 0.05

@ Poclet parametri
@ Generovani dat z modelu

Generovani dat

o Neurdity vs. deterministicky
p=lpr P2 p3] et
pp=cumsum(p)

@ Pravdépodobnosti
y=sum(rand(1,1, uniform’)>pp)+1

[ Viz programy pro cvi¢eni 4 ]




Simulace logistického modelu

P¥iklad 3: Logistickd regrese y; € {0,1} eze)
exXp YtZt
f )= —————
zz= Y0 +e (rele, 6) 1+exp{z}
linedrni regrese
VRN
Py = [Vl;t Vot V3t ... 1],
TV E2ERET) L
spojita+dis retnll ata 1+ exp{z) 11 exp iz}
9:[C1 C C3 k] ——— N—————
P(y:=1) P(y:=0)

@ Generovani dat
e P(y; = 1) — klasifikace dat do dvou kategorii

Viz programy pro cviceni 4




Zadani pro samostatnou praci

© Upravte diskrétni model s alternativnim rozdélenim na
deterministicky tak, aby se hodnota vystupu v kazdém
okamziku rovnala y; = max {y;_1, u}

@ Vygenerujte 100 hodnot vystupu y; € {1,2,3,4} s diskrétnim
modelem s kategorickym rozdé&lenim



